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Abstract- Diabetes merupakan penyakit metabolik kronik yang ditandai dengan meningkatnya kadar glukosa 

darah (atau gula darah), yang seiring waktu dapat mengakibatkan kerusakan serius pada jantung, pembuluh darah, 

mata, ginjal, dan saraf. Diabetes tipe 2, yang paling sering terjadi pada orang dewasa, muncul ketika tubuh 

menentang terhadap insulin atau tidak menghasilkan insulin yang memadai. Kurun tiga dekade belakang, 

prevalensi diabetes tipe 2 telah meningkat secara signifikan di negara-negara dengan berbagai tingkat 

pendapatan.Diabetes tipe 1, sebelumnya dikenal sebagai diabetes remaja atau diabetes yang tergantung insulin, 

adalah kondisi kronis di mana pankreas memproduksi sedikit atau tidak sama sekali insulin. Bagi penderita 

diabetes, akses terhadap pengobatan yang terjangkau, termasuk insulin, berpengaruh untuk keberlangsungan hidup 

mereka. Ada target global yang disetujui untuk mengontrol peningkatan diabetes dan obesitas pada tahun 

2025.Saat ini, sekitar 422 juta orang di seluruh dunia menderita diabetes, dengan sebagian besar penderita tinggal 

di negara-negara berpenghasilan rendah dan menengah. Setiap tahun, diabetes menyebabkan sekitar 1,5 juta 

kematian[1]. Jumlah kasus dan prevalensi diabetes terus meningkat selama beberapa dekade.Dalam penelitian 

untuk klasifikasi diabetes, digunakan algoritma Naïve Bayes. Naïve Bayes merupakan metode klasifikasi data 

berdasarkan peluang yang mungkin terjadi di masa depan. Alat yang digunakan untuk mengevaluasi akurasi adalah 

RapidMiner versi 10. Riset ini memakai metode Knowledge Discovery in Database (KDD). Tujuannya adalah 

menentukan apakah hasil pemeriksaan pasien menunjukkan positif atau negatif diabetes. Hasil penelitian 

menunjukkan tingkat akurasi sebesar 71,14%. Pada dataset penderita diabetes yang dianalisis dengan algoritma 

Naïve Bayes, kategori outcome (target) "0" (NO) lebih banyak dibandingkan dengan outcome (target) "1"(YES). 
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PENDAHULUAN 

 

Diaberters merlliturs, ataur serring diserburt serbagai 

diaberters, terrjadi akibat masalah pada pankreras yang 

mermprodurksi hormon insurlin, yang berrperran dalam 

mermbantur turburh mernggurnakan glurkosa serbagai 

surmberr ernerrgi[1].Diaberters merlliturs dapat 

diklasifikasikan mernjadi tiper 1 dan tiper 2, terrganturng 

pada faktor pernyerbabnya. 

 

Pernyerbab diaberters serringkali terrkait derngan gaya 

hidurp, serperrti kurrangnya aktivitas fisik, strers, dan 

konsurmsi makanan tinggi gurla, yang berrkontribursi 

signifikan terrhadap perrkermbangan pernyakit ini. 

Serlain itur, faktor gernertik dan obersitas yang tidak 

dikerlola derngan baik jurga berrperran bersar dalam 

merningkatkan risiko diaberters tiper 2[2]. 

 

Diaberters merlliturs merrurpakan pernyakit kronik yang 

dapat merngakibatkan masalah kerserhatan lerbih lanjurt, 

serperrti gangguran pernglihatan mata, katarak, dan 

masalah janturng.Prervalernsi diaberters merlliturs di 

Indonersia merncapai 1,5% berrdasarkan diagnosa 

dokterr, dan 2,1% berrdasarkan gerjala[3]. 

 

Pernyakit ini biasanya dikatakan serbagai “pernyakit 

kerncing manis” karerna gerjala yang paling serring 

ditermurkan adalah kertidakpastian kerncing.Pernderrita 

diaberters merlliturs biasanya harurs merngikurti diert 

serimbang dan olah raga terraturr, serrta mernggurnakan 

obat-obat anti-diaberters urnturk merngaturr kadar glurkosa 

dalam darah[4]. 

 

Data mining adalah prosers merngurmpurlkan, 

merngolah, dan mernganalisis data urnturk merndapatkan 

informasi yang berrgurna. Klasifikasi merrurpakan salah 

satur mertoder dalam data mining yang digurnakan urnturk 

mernernturkan hasil dari datasert yang diperrolerh ker 

dalam suratur kerlas terrterntur.Pada pernerlitian terrkait 

pernerrapan data mining pada klasifikasi pernyakit 

diaberters merlliturs, Furngsi dari klasifikasi data mining 

dalam pernerlitian ini ialah urnturk mermprerdiksi class 

yang dicari pada data pernderrita diaberters.algoritma 

Naïver Bayers digurnakan urnturk merndapatkan akurrasi 

yang tinggi yang dimana hasil dari pernerlitian terrserburt 

digurnakan urnturk merncari targert ataur mernernturkan 

positif ataur nergatif dari permerriksaan pasiern dari 

datasert terrserburt. 

 

 

Pernurlis merlakurkan pernerlitian sercara ilmiah derngan 

mertoder yang Digurnakan adalah klasifikasi algoritma 

Naïver Bayers yang mermiliki kerlerbihan berkerrja derngan 

baik merskipurn derngan datasert yang rerlatif kercil, 
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karerna ia merngandalkan erstimasi probabilitas yang 

murdah dihiturng dari data terrbatas.agar dikertahuri nilai 

Perrbandingan antara kamburh ataur tidak kamburhnya 

pernyakit kankerr terrserburt.Nantinya hasil dari 

klasifikasi ini nantinya dapat dimanfaatkan urnturk 

merngertahuri jurmlah pasiern pernderrita pernyakit 

Diaberters. Kersimpurlan yang dapat ditarik dari hasil 

pernerlitian Nadya Merilani,Odi Kurrniawan yaitur 

pasiern permerriksaan pernyakit Diaberters derngan 

ourtcomer “0”(NO) lerbih banyak dari pada “1”(YE rS). 

Analisa yang dilakurkan derngan mernggurnakan 

algoritma K-NN Mernurnjurkan tingkat kerakurratan dari 

perrhiturngannya yaitur curkurp bersar dapat dilihat Dari 

perrserntaser yang merncapai lerbih dari 70%. Derngan 

nilai serbersar 72,62% bisa Jurga diserbabkan olerh 

kurrangnya kerkomplerksan data yang mernyerbabkan 

moderl Dapat mermprerdiksi sercara akurrat. 

Berrdasarkan jurrnal terrdahurlur yang dikurtip dapat 

Dikertahuri tingkat kerakurratan algoritma K-NN 

mernurnjurkan perrserntaser yang Curkurp berrsar maka 

diburatlah pernerlitian merngernai kerterpatan algoritma 

NAÏVE r BAYErS pada datasert merlakurkan pernerlitian 

kankerr payurdara urnturk merngertahuri apakah algoritma 

NAÏVE r BAYErS Dapat mernurnjurkan tingkat 

kerakurratan lerbih tinggi daripada algoritma K-NN  

[5]. 

 

Algoritma Naïver Bayers adalah salah satur terknik 

urmurm dalam data mining yang serring dipakai urnturk 

perngklasifikasian data. Algoritma Naïver Bayers 

mermiliki kerurnggurlan berrurpa tingkat kersalahan yang 

lerbih rerndah kertika digurnakan pada datasert yang 

bersar. Serlain itur, akurrasi dan kercerpatan algoritma ini 

jurga lerbih tinggi saat diaplikasikan pada datasert 

derngan jurmlah yang lerbih bersar 

 

Dalam data mining, klasifikasi digurnakan urnturk 

mermprerdiksi class yang dicari sercara akurrat pada 

sertiap kasurs dalam data.Pada pernerlitian mertoder 

klasifikasi algoritma K-NN dalam jurrnal rurjurkan 

digurnakan urnturk mermprerdiksi pernyakit kankerr 

payurdara merngahasilkan perrserntaser hasil nilai 

serbersar 72,62% [6]. 
 
METODOLOGI PENELITIAN 
 
A.Data Mining 
           Data mining adalah prosers merngurmpurlkan 
data berrmakna dari serjurmlah bersar data ataur big data. 
Prosers ini serring mernggurnakan berrbagai mertoder 
serperrti matermatika, statistik, dan terknologi 
kercerrdasan buratan. Istilah lain yang digurnakan urnturk 
data mining adalah Knowlerdger Discoverry in 
Databaser (KDD) dan Data Analysis.  
 

Pernerlitian ini mernggurnakan mertoder KDD 
(Knowlerdger Discoverry in Databaser Procerss). 

Knowlerdger Discoverry in Databaser Procerss 
(KDD) adalah salah satur mertoder yang digurnakan 
urnturk data mining. Fayyad ert al. (1996) 
mernderfinisikan KDD serbagai prosers awal yang 
mernggurnakan terknik data mining urnturk mernermurkan 

informasi berrharga dan pola dalam data, terrmasurk 
algoritma urnturk merngiderntifikasi pola-pola terrserburt. 
Durnham (2003) merrangkurm tahapan-tahapan dalam 
prosers KDD serbagai berrikurt: permilihan data, 
permrosersan data, transformasi data, pernggalian data, 
serrta interrprertasi dan ervalurasi akhir. 
Berrikurt derskripsi dan dertail prosers KDD: 
 

    Gambar 1. 
                        Surmberr : (Beron 2020) 

1. Data Cleransing: Prosers di mana data diolah 

dan dipilih data yang dianggap bisa 

digurnakan. 

2. Data Intergration: Prosers mernggaburngkan 

data yang dianggap berrurlang mernjadi satur 

kersaturan. 

3. Serlerction: Prosers mermilih data yang rerlervan 

urnturk analisis. 

4. Data Transformation: Prosers merngurbah data 

terrpilih ker dalam bernturk yang sersurai urnturk 

proserdurr mining. 

5. Data Mining: Prosers mernerrapkan berrbagai 

terknik urnturk merngerkstrak pola-pola 

poternsial yang mernghasilkan data berrgurna. 

6. Patterrn Ervaluration: Prosers mernilai pola-pola 

yang terlah diiderntifikasi berrdasarkan urkurran 

terrterntur. 

7. Knowlerdger Prerserntation: Tahap terrakhir 

dalam prosers KDD, di mana data yang surdah 

diprosers divisuralisasikan agar lerbih murdah 

dipahami olerh pernggurna dan 

mermurngkinkan perngambilan tindakan 

berrdasarkan analisis terrserburt [7]. 

B.Klasifikasi 
        Klasifikasi adalah mertoder yang digurnakan 
kertika atriburtnya berrurpa nurmerrik ataur nominal, 
namurn laberlnya harurs nominal. Dalam mertoder data 
mining ini, dilakurkan perngerlompokan ataur 
perngklasifikasian berrdasarkan hurburngan antara 
variaberl kriterria derngan variaberl targert [8]. 
 
C.Algoritma Naïver Bayers 

Naïver Bayers adalah algoritma machiner 
lerarning yang digurnakan urnturk klasifikasi ataur 
perngerlompokan data. Algoritma ini berrdasarkan pada 
terorerma probabilitas yang diperrkernalkan olerh 
Ilmurwan Inggris Thomas Bayers merngermbangkan 
Naïver Bayers, yang berrfurngsi mermprerdiksi 
probabilitas kerjadian di masa derpan berrdasarkan 
perngalaman dari data serberlurmnya, serhingga berrgurna 
urnturk perngambilan kerpurtursan[9]. 
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Rurmurs Algoritma Naiver bayers  

 
HASIL DAN PEMBAHASAN 

 

A. Implermerntasi Klasifikasi Pernderrita Diaberters 

Mernggurnakan Algoritma Naiver Bayers. 

 

1) Data Serlerction  

          Prosers serlerct data ini dilakurkan derngan 

mermilih data yang akan digurnakan dan kermurdian 

akan dianalisis yang nantinya diharapkan akan 

mermberrikan kerterrangan pernilaian pada Pernderrita 

Diaberters Derngan Katergori ”0”(NO) ataur ”1”(YErS). 

 

Taberl 1. Datasert Kankerr Payurdara 

 
 

2) Data Transformation 

 
Gambar 2. Merngaturr Targert Roler pada Operrator Sert 

Roler 

 

 
Gambar3.Merngaturr Paramerterr pada Operrator Sert 

Data 

 

        Pada tahap ini data akan diurbah ker bernturk yang 

sersurai derngan data mining, dan nantinya akan 

diberrikan atriburt agar skala perngurkurran data asli 

biasa diurbah kerdalam bernturk lain. Atriburt yang 

digurnakan adalah polynominal dan intergerr . 

Kermurdian diaturr roler laberl pada atriburt Class. Pada 

operrator Split Data jurga diaturr agar dapat mermbagi 

datasert mernjadi data trainning serbersar 80% dan data 

tersting serbersar 20%. 

 

3) Data Mining 

 
Gambar 4. Prosers Data Mining 

 

Pada tahap ini akan dijalankan prosers rancang dersain 

derngan mernggurnakan aplikasi Rapidminerr dan 

diterrapkan moderl klasifikasi Naiver Bayers urnturk 

mernghasilkan perngklasifikasian dan tingkat akurrasi 

perrformancernya. 

 

5) Interrprertation/E rvaluration 

 

Gambar 5. Hasil Perrformancer Verctor 

 

      Hasil dari klasifikasi algoritma Naiver Bayers 

derngan mernggurnakan datasert kankerr payurdara 

terrdapat 246 sampler data derngan 2 klasifikasinya 

dikatergorikan kerdalam ”0”(NO) ataur ”1”(YErS). 

 

B. Akurrasi Algoritma Naïver Bayers 

      Hasilnya disini berrisikan terntang hasil dari 

pernerlitian yang disersuraikan derngan turjuran pernurlisan 

jurrnal dan merngacur pada tahapan perrancangan. 
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1. Statistik Data 

 

Gambar 6. Statistik Data Diaberters 

 

Berrdasarkan Gambar 4 dan 5  dikertahuri bahwa:  

a. Data laberl ourtcomer derngan tiper 

polynominal terrdapat 246 data, derngan 

rinciannya kerdalam ”0”(NO) serbanyak 172 

data dan  ”1”(YErS) 74 data.  

b. Data prerdikasi derngan tiper polynominal 

terrdapat 246 data, derngan rinciannya 

kerdalam ”0”(NO) serbanyak 147 data dan  

”1”(YE rS) 99 data. 

c. “0”(NO)derngan nilai terrkercil 0, terrbersar 

1,000 dan rata-rata yang didapat adalah 

serbersar 0,549.  

d. “1”(YE rS)derngan nilai terrkercil 0, terrbersar 

1,000 dan rata-rata yang didapat adalah 

serbersar 0,451. 

  

2. Visuralisasi Data 

 

Hasil dari visuralisai data derngan plot typer packerd 

burbbler mernghasilkan erxampler sert apply moderl data 

bahwa ”0”(NO) lerbih merndominasi daripada 

”1”(YE rS). 

 

 

 

 

 

3. Nilai Akurrasi Perrformancer 

 

           Hasil dari akurrasi perrformancer verctor yaitur 

serbersar 71,14% derngan rincian class prercission 

adalah prerd “0”(NO) 84,35%, prerd “1”(YErS) 51,52% 

dan rincian class rercal trurer “0”(NO) serbersar 72,09% 

dan trurer “1”(YE rS) serbersar 68,92%. 

 

Bagian ini merrurpakan termpat urnturk 

mernyajikan hasil pernerlitian sercara rinci, jerlas, dan 

terraturr. Hasil pernerlitian disampaikan dalam bernturk 

taberl, grafik, ataur ilurstrasi lainnya, serrta dilerngkapi 

derngan permbahasan yang terrstrurkturr dan sistermatis. 

Pernjerlasan merngernai perrforma, kerlermahan, dan 

kerlerbihan dari hasil pernerlitian harurs diserrtakan. 
 
KESIMPULAN 

 

Dapat disimpurlkan bahwa dari data awal serbanyak 

246 yang dibagi mernjadi 20% data training dan 80% 

data tersting derngan moderl algoritma klasifikasi Naiver 

Bayers pada aplikasi Rapidminerr verrsi 10 

mernghasilkan nilai accurracy serbersar 71,14% yang 

mernurnjurkan bahwa hasil klasifikasinya baik, dimana 

prerdiksi pernderrita Diaberters derngan ourtcomer 

”1”(YE rS) lerbih serdikit dibandingkan derngan prerdiksi 

pernderrita Diaberters derngan ourtcomer ”0”(NO). 
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